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RESUMO

Este estudo investiga a influéncia das publicacdes de Elon Musk na
plataforma X (anteriormente Twitter) sobre o comportamento de
mercado de diferentes criptomoedas, com foco em indicadores de
preco e volume negociado. Para isso, foi desenvolvido um pipeline
de engenharia de dados para integrar bases heterogéneas contendo
dados historicos de criptomoedas e registros de publicacdes do
influenciador. A metodologia envolveu processos de extracao,
transformacao e integracao de dados, além de analises exploratdrias
e estatisticas em ambiente de Business Intelligence. Os resultados
indicaram que a influéncia das publicacdes nao ocorre de forma
homogénea entre os ativos analisados. A analise estatistica
representativa, baseada no coeficiente de Correlacao de Pearson e
em testes de significancia, apontou associacao forte e
estatisticamente significativa entre as publicacdes relacionadas ao
Dogecoin e as variacdes em seu preco e volume negociado. Em
contrapartida, Bitcoin e Ethereum apresentaram correlacdes fracas e
nao significativas, enquanto o Tether nao demonstrou relacao
relevante com o0s eventos analisados. Os achados reforcam a
relevancia de fatores sociais e comportamentais na dindamica dos
mercados financeiros digitais.

Palavras-chave: Criptomoedas; Engenharia de Dados; Redes Sociais;

Financas Comportamentais; Business Intelligence.

ABSTRACT

This study investigates the influence of Elon Musk’s publications on
the X platform (formerly Twitter) on the behavior of different
cryptocurrencies, focusing on price fluctuations and trading volume
indicators. To support this analysis, a data engineering pipeline was
developed to integrate heterogeneous datasets containing historical

cryptocurrency records and posts published by the influencer. The



proposed methodology involved data extraction, transformation,
and integration processes, combined with exploratory and statistical
analyses conducted within a Business Intelligence environment. The
findings revealed that the impact of the publications varies across
the analyzed assets. Statistical analysis, based on Pearson’'s
Correlation Coefficient and significance tests, identified a strong and
statistically significant association between Dogecoin-related
publications and variations in both price and trading volume. In
contrast, Bitcoin and Ethereum exhibited weak and statistically non-
significant correlations, while Tether showed no relevant association
with the analyzed events. Overall, the results highlight the
importance of social and behavioral factors in shaping the dynamics
of digital financial assets.

Keywords: Cryptocurrencies;, Data Engineering; Social Networks;

Behavioral Finance; Business Intelligence.
1. INTRODUGCAO

O mercado de ativos digitais tem adquirido crescente relevancia ao
longo da ultima década, destacando-se pela elevada volatilidade e
pela forte sensibilidade a fluxos de informacao provenientes de
redes sociais. Diferentemente dos mercados financeiros tradicionais,
NOS quais variaveis macroeconbmicas desempenham papel
predominante, o comportamento das criptomoedas é
frequentemente influenciado por fatores comportamentais, como o
sentimento coletivo e a atuacao de figuras publicas de grande

visibilidade (BAKER e WURGLER, 2007; PHILLIPS e GORSE, 2018).

Nesse contexto, destaca-se a atuacao de Elon Musk, cujas
publicacdes na plataforma X (anteriormente Twitter) tém sido

associadas a variagcdes abruptas nos precos e volumes de



negociacao de diferentes criptoativos, especialmente Bitcoin e
Dogecoin (ANTE, 2021). Esse fenbmeno insere-se no campo das
Financas Comportamentais, ao evidenciar como agentes
econdmicos podem reagir a estimulos informacionais nao
tradicionais, desafiando pressupostos classicos como a Hipotese de

Mercado Eficiente (SHILLER, 2003).

Embora estudos recentes tenham investigado a influéncia de
noticias institucionais e indicadores econémicos sobre o mercado
financeiro, ainda sao limitadas as analises empiricas que exploram o
impacto direto de influenciadores individuais, especialmente com o
apoio de técnicas de Engenharia de Dados e ferramentas de
Business Intelligence. Essa lacuna é particularmente relevante em
mercados descentralizados, como o de criptomoedas, nos quais a
disseminacao de informacao ocorre de forma rapida e amplamente
distribuida (MERKLEY et al, 2024; ANAS; SHAHZAD; YAROVAYA,
2024).

Diante desse cenario, o presente estudo tem como objetivo analisar
a relacao entre as publicacdes de Elon Musk e o comportamento de
mercado das criptomoedas Bitcoin, Dogecoin, Ethereum e Tether.
Para isso, propde-se a integracao de bases de dados heterogéneas
por meio de um pipeline de engenharia de dados, com posterior
analise de séries temporais em ambiente de Business Intelligence.
Especificamente, busca-se investigar se as mencdes realizadas na
rede social constituem indicadores estatisticamente relevantes para

a variacao de precos e volumes negociados desses ativos.

Como contribuicdao, este trabalho apresenta uma abordagem
aplicada que combina integracao de dados, analise exploratéria e

avaliacao estatistica, contribuindo para a compreensao do papel de



fatores sociais no comportamento de mercados financeiros digitais.
Além disso, o0s resultados podem subsidiar estratégias de
monitoramento e gestao de risco em ambientes de negociacao de

criptoativos.
2. FUNDAMENTACAO TEORICA

A anadlise do comportamento dos mercados financeiros tem
evoluido significativamente com a incorporacao de fatores
comportamentais e sociais. Nesse contexto, a area de Financas
Comportamentais busca compreender como aspectos psicoldgicos
e informacionais influenciam a tomada de decisao dos agentes
econdmicos, muitas vezes em desacordo com 0s pressupostos da

Hipotese de Mercado Eficiente.
2.1. Financas Comportamentais e Mercados Financeiros

A analise tradicional dos mercados financeiros baseia-se na premissa
de racionalidade dos agentes e na eficiéncia informacional,
conforme estabelecido pela Hipdtese de Mercado Eficiente (FAMA,
1970). Segundo essa perspectiva, os precos dos ativos refletem todas
as informacodes disponiveis, tornando inviavel a obtencao sistematica

de retornos anormais.

Entretanto, estudos no campo das Financas Comportamentais tém
demonstrado que fatores psicoldgicos, emocionais e sociais exercem
influéncia significativa sobre o comportamento dos investidores.
Aspectos como heuristicas cognitivas, excesso de confianca,
comportamento de manada e reacdes a estimulos informacionais
podem levar a decisbes nao racionais, impactando diretamente a
dindmica dos precos (KAHNEMAN; TVERSKY, 1979; SHILLER, 2003).

Em ambientes caracterizados por alta incerteza e especulacao,



como o0 mercado de criptoativos, esses efeitos tendem a ser ainda

mais pronunciados.

Nesse contexto, a influéncia de agentes com elevada visibilidade
publica, como Elon Musk, torna-se particularmente relevante, uma
vez que suas declaracdbes podem atuar como gatilhos para
mMovimentos de mercado baseados em percepcao e expectativa, em

vez de fundamentos econdmicos tradicionais (ANTE, 2021).

2.2. Influéncia das Redes Sociais no Mercado de Criptoativos

O avanco das plataformas digitais transformou significativamente a
forma como informacdes sao disseminadas e consumidas nos
mercados financeiros. Redes sociais, como a plataforma X
(anteriormente Twitter), desempenham um papel central na
propagacao de noticias, opinides e sinais de mercado em tempo real

(BUKOVINA, 2016).

Diferentemente das fontes institucionais tradicionais, as redes
sociais permitem a rapida difusao de conteudos produzidos por
individuos com grande alcance, os chamados influenciadores
digitais. Nesse cenario, publicacdes podem gerar reacdes imediatas
por parte dos investidores, amplificando movimentos de compra e
venda e contribuindo para a volatilidade dos ativos (MERKLEY et al,,

2024).

Estudos recentes indicam que o volume de meng¢des e o sentimento
expresso em redes sociais estao associados a variacdes Nnos precos
de ativos financeiros, especialmente em mercados descentralizados
e altamente especulativos. No caso das criptomoedas, essa relacao é

intensificada pela auséncia de regulacao centralizada e pela forte



presenca de investidores individuais, mais suscetiveis a influéncias

externas (KOUTMQOS, 2018).

2.3. Caracteristicas e Volatilidade das Criptomoedas

As criptomoedas constituem uma classe de ativos digitais baseada
em tecnologias de registro distribuido, como blockchain,
caracterizando-se pela descentralizacao, transparéncia e auséncia de
intermediarios financeiros tradicionais (NAKAMOTO, 2008). Entre os
principais ativos do mercado destacam-se o Bitcoin, pioneiro e mais
consolidado, o Ethereum, que introduziu funcionalidades de
contratos inteligentes (BUTERIN, 2014), e o Tether, uma stablecoin

atrelada a ativos de referéncia.

Adicionalmente, destaca-se o Dogecoin, originalmente criado como
uma criptomoeda de carater humoristico, mas que ganhou
relevancia no mercado devido a forte presenca em comunidades
online e ao apoio de figuras publicas. Diferentemente de ativos mais
maduros, o Dogecoin apresenta maior sensibilidade a fatores
especulativos e sociais, sendo frequentemente influenciado por

tendéncias e movimentos coletivos (ANTE, 2021).

De modo geral, o mercado de criptomoedas é caracterizado por
elevada volatilidade, baixa previsibilidade e forte influéncia de
fatores externos, incluindo noticias, eventos e interagdes em redes
sociais (CORBET et al, 2019). Essas caracteristicas tornam o ambiente
propicio para a analise da relacao entre informacdes nao tradicionais

e O comportamento dos precaos.

2.4. Técnicas de Andlise de Dados e Correlacao



A analise de relagdes entre varidveis em mercados financeiros
frequentemente utiliza técnicas estatisticas aplicadas a séries
temporais. Entre essas técnicas, destaca-se o coeficiente de
Correlacao de Pearson, amplamente utilizado para mensurar a
intensidade e a direcao da relacao linear entre duas variaveis

guantitativas (BUENO, 2015).

O coeficiente de correlacao varia no intervalo de -1 a 1, indicando,
respectivamente, correlacao negativa perfeita, auséncia de
correlacao e correlacdo positiva perfeita. A interpretagcao dos
resultados ¢é frequentemente acompanhada de testes de
significancia estatistica, por meio do calculo do p-valor, que permite
avaliar a probabilidade de que a relacao observada tenha ocorrido

ao acaso (TRIOLA, 2017).

Entretanto, € importante ressaltar que a correlacao nao implica
causalidade, sendo necessaria cautela na interpretacao dos
resultados. Em contextos complexos, como o mercado de
criptomoedas, multiplos fatores podem atuar simultaneamente,

influenciando o comportamento dos precos (WOOLDRIDGE, 2019).

Dessa forma, a utilizacao de técnicas de analise de dados, aliada a
integracao de diferentes fontes de informacdo, constitui uma
abordagem relevante para investigar padroes e associacdes entre
varidveis, contribuindo para uma compreensao mais ampla da

dinamica dos mercados digitais.

Ao integrar conceitos de Financas Comportamentais, influéncia de
redes sociais, caracteristicas dos criptoativos e técnicas de analise
estatistica, esta fundamentacao tedrica fornece suporte para a

investigacao proposta, permitindo analisar de forma estruturada a



relagdao entre sinais informacionais e o comportamento do mercado

de criptomoedas.

Diante desse contexto, torna-se relevante investigar empiricamente
a relacdao entre sinais provenientes de redes sociais e o

comportamento de mercados de criptoativos.

3. METODOLOGIA

A presente investigacao seguiu um pipeline de Engenharia de
Dados composto por quatro etapas principais: extracao de dados
brutos de fontes heterogéneas; modelagem dos dados; tratamento
e normalizacao desses dados; e, por fim, analise visual de séries

temporais.

Primeiramente, trés perguntas foram pensadas, aos quais pretende-

se respondé-las ao final desse trabalho. S3o elas:

1.0s tweets de Elon Musk, quando mencionam as
criptomoedas, podem influenciar no valor das moedas

Bitcoin, Dogecoin, Ethereum e Tether?

2. O Bitcoin tem influéncia no valor de outras criptomoedas?

3. As mencées de Elon Musk sobre o Dogecoin tém influéncia

no volume negociado da moeda?

Espera-se que o resgate de algumas bases de dados distintas e o
processo da engenharia de dados; consigam responder as questdes

acima.

3.1. Fontes de Dados e Coleta



O trabalho contou com pesquisas na internet a fim de encontrar

fontes de dados sobre criptomoedas. Na plataforma Kaggle! foi
possivel encontrar diversas informacdes e a partir delas, resultaram
as fontes de dados encontradas. Abaixo estao especificadas o tipo da

fonte de dado e uma breve descricao:

e Tabela relacional cl-btc-usd: Contém dados sobre o valor diario
em dodlar de abertura, alta, baixa, fechamento e volume do

Bitcoin de 2014 a 2022;

e Tabela relacional c2-doge-usd: Contém dados sobre o valor
diario em dolar de abertura, alta, baixa, fechamento e volume

do Dogecoin de 2018 a 2022;

e Json c3-eth-usd: Contém dados sobre o valor diario em dolar
de abertura alta, baixa, fechamento e volume do Ethereum de

2018 a 2022;

e XML c4-tht-usd: Contém dados sobre o valor diario em dolar de
abertura, alta, baixa, fechamento e volume do Tether de 2018 a

2022;

¢ CSV MuskTweets: Contém todos os tweets de Elon Musk de

2010 a 2022.

Em resumo, € possivel categorizar os dados encontrados acima em
duas grandes classes: a) Dataset de Tweets: Um conjunto de dados
contendo o histérico de publicagdes de Elon Musk, filtrado para
identificar menc¢des especificas a criptoativos (Bitcoin, Dogecoin,
Ethereum e Tether) e b) Dataset de Mercado: Séries temporais
histéricas de precos de fecho e volume de negociacao das moedas

citadas, com granularidade diaria.



3.2. Modelagem de Dados

Um esquema em estrela € uma forma de organizar os dados
em data warehouses ou data marts para uma consulta simples e
rapida, um trabalho fundamental para as equipes de engenharia de
dados. Seu principal objetivo é estruturar grandes conjuntos de
dados de forma intuitiva para otimizacao para analise. O esquema
em estrela deriva do nome de sua estrutura visual, o que possibilita
seu poder analitico. Imagine uma constelacdao. Como uma estrela
central brilhante, a grande tabela de fatos se encontra no centro do

design (SNOWFLAKE, 2026).

O diagrama abaixo (Figura 1) representa um modelo-estrela (star

schema) com dados existentes e resgatados na Web.

Figura 1 - Modelo-estrela com os dados que ajudardo a responder as

questdes listadas

d_date

—H PK | date_id int NOT NULL

day int NOT NULL
manth int NOT NULL
year int NOT NULL

week_day int NOTNULL

f_crypio_tweets

d_all_erypto PK | id Int NOT NULL d-all tweets

N PK | twoet id int NOT MULL
PK | cryplo_id int NOT NULL ﬁﬂ( date_id int NOT NULL
N . date datetime NOT NULL
date datetime NOT NULL FK2 | all_crypto_id int NOT NULL

text char/244] NOT NULL

btc_cpen double NOT NULL FK3 | all_tweets_id int NOT NULL

bte_high double NOT NULL

btc_low double NOT NULL

btc_close double NOT NULL

Fonte: Autoria prépria (2026)

O modelo conta com as dimensdes: d_all_crypto que tem todos os
valores diarios relativos a cada criptomoeda; d_all_tweets que

contém todos os tweets do Elon Musk; e uma dimensao auxiliar



d_date para manejo de tempo. A tabela fato f_crypto_tweets une

todas essas informacoes.

3.3. Tratamento e Integracao de Dados (ETL)

ETL (Extract, Transform, Load) € um processo de integracao de
dados que combina, limpa e organiza dados de diferentes fontes em
um unico repositorio de dados armazenado em um data warehouse,

data lake ou outro sistema de destino (IBM, 2026).

O processo de Extract, Transform and Load (ETL) foi executado no
ambiente Power Query. As principais transformacdes incluiram: a)

Limpeza de Dados: Remocao de duplicados e tratamento de valores

nulos Nnos campos de preco; b) Conversao de Tipos: Padronizacao de

formatos de data (timestamps) para garantir a sincronia exata entre
o momento da publicacao do tweet e a resposta do mercado e )
Filtragem por Palavras-Chave: Utilizacao de operadores |6gicos para
isolar tweets contendo termos de interesse; eliminando ruido de

publicacdes nao relacionadas ao mercado financeiro.

A Figura 2 exibe os dados que foram possiveis de serem visualizados

no Power Query.

Figura 2 - Tela exibindo os tipos de dados que aparecem no Power

Query



Data »

l £ Search

> B AllCryptos

> B AllData w®
> B c1-btc-usd

> B c2-doge-usd

> B 3-eth-usd

> B cd-tht-usd

5 ?[E DogecoinVolumeMentions
> @ MuskTweets

Fonte: Autoria propria (2026)

Algumas operacdes especificas, realizadas no Power Query, estao

descritas abaixo:

MuskTweets: Primeiro foi realizada uma formatagao nas
colunas da tabela, pois o programa havia reconhecido as
colunas como linhas, portanto, foi necessaria a exclusao da
primeira linha e correta definicao das colunas. Além disso, foi
realizada uma mudanca no formato da coluna data para o
formato americano com a finalidade de combinar com o
mesmo formato da data das tabelas de criptomoedas. Fazendo
uma alusao ao modelo estrela, essa tabela poderia ser

carregada na dimensao d_all_tweets.

c3-tht-usd: Aqui foi realizada uma transformacao de XML em
tabela, feita de maneira automatica pelo PowerBIl. Além disso,
havia um dado errado na tabela, referente ao valor de
fechamento do Tether em um determinado dia, esse valor se
mostrou somente no momento de montar os graficos, porém,

foi corrigido.



o AllCryptos [Nova Tabela]: A tabela AllCryptos foi resultado da
integracao das fontes de dados sobre o Bitcoin, Dogecoin,
Ethereum e Tether. A tabela contém todos os valores diarios de
todas as criptomoedas. A integracao dos dados foi feita através
da operacao de Merge Queries do PowerBI. A cada Merge com
uma nova tabela, a coluna Data ficava duplicada e tinha que ser
removida. Fazendo uma alusao ao modelo estrela, esta tabela

poderia ser carregada na dimensao d_all_crypto.

o« AllData [Nova Tabela]: A tabela AllData foi resultado da
integracao entre a grande tabela AllCryptos e a tabela
MuskTweets através de uma operacao de Merge Query.
Fazendo uma alusao ao modelo estrela, esta tabela
representaria a tabela fato de forma expandida, isto €, com o0s

dados ao invés dos ids.

o DogecoinVolumeMentions [Nova Tabela]: Esta € uma tabela
especial que foi criada somente para responder a terceira
pergunta. Fazendo uma alusao a banco de dados relacionais,
ela seria como uma visao relativa a uma consulta especifica nas

tabelas c2-doge-usd e MuskTweets.

A ferramenta PowerBl foi selecionada pela sua robustez na
integracao de bases heterogéneas e capacidade de processamento
de DAX (Data Analysis Expressions) para a criacao de medidas
estatisticas personalizadas, facilitando a identificagcao de correlagcdes

visuais entre picos de volume e a frequéncia de publicacdes.

A Figura 3 apresenta uma visao geral do pipeline de analise adotado

neste estudo, desde a coleta dos dados até a geracao de insights.



Figura 3 - Visdo geral do pipeline de andlise do impacto de

publicacdes nas criptomoedas.

1. COLETA DE DADOS 2. ENGENHARIA DE DADOS 3. PROCESSAMENTO . A
\ E ANALISE (BUSINESS INTELLIGENCE} |

4. VISUALIZACAQ

Publicagdes de E e Andlise de
| X Elon Musk na X ? b::::-k @@ sentimento das /\/

Séries temporais de

5. RESULTADOS E
INTERPRETAGAD

Forte comrelago

prego, volume e para Dogecoin
(Twitter) . publicagbes sentimento (r=0,70;p < 0,01)
+ Limpeza +
Comparaﬁe entre CorrelagBo fraca & ndo
) Dadosdepregae @ tratamento Agregagio didria ]_I_l 0 significativa
b=l para
B volumedas = dos dados [~ esentiments, WP T aoine Ethereum
criptomeedas prego e volume: < 0,35; p > 0,05)
[BTC, DOGE, ETH, USDT)
O Integracio e J «*  Meétricas de :
G’ aomamen 7 comelagio Awelincin Je retagto
relevante para
n  Perioda de aniise: Tpare g [y Andiise estatistica Tether
H pshie + g’:‘:m Dashboards
g Nmazma.memo de signHicancia) interativos ‘ Discussho s
o V=] implicacties
unico
INFLUENCIA DAS PUBLICAGOES DE ELON MUSK NO MERCADO DE CRIPTOMOEDAS
r | Insights para ]
Publicagbes | Saentimento @ Reagio do Variagio de prego|
(Tweets) | * @'@ social * mercado e volume # :d;:‘::ﬁg ‘

Fonte: Elaborada pelos autores (2026).

Conforme ilustrado na Figura 3, o processo envolve etapas de coleta,
tratamento, integracao e analise dos dados, permitindo a
identificacao de padrdes entre as publicacdes e o comportamento

do mercado.

4. RESULTADOS E DISCUSSOES

Nessa secao € possivel visualizar como foram respondidas as trés
questdes elaboradas no comeco desse trabalho, através da
engenharia e organizacao dos dados obtidos na internet. Cada
pergunta sera respondida com graficos para representar os dados, a

maneira como foram elaborados os graficos e uma pequena analise.

4.1. Analise Visual dos Dados

Todos os graficos elaborados indicam somente correlagcao de dados
e Nao necessariamente causalidade, até porque, os tweets do Elon
Musk nao sao os Unicos fatores determinantes no valor das

criptomoedas.



Pergunta 1) Os tweets de Elon Musk, quando mencionam as
criptomoedas, podem influenciar no valor das moedas Bitcoin,

Dogecoin, Ethereum e Tether?

Para esta primeira pergunta, foram elaborados quatro comparativos.
Um comparativo para cada criptomoeda. Em cada comparativo, ha o
valor dos precos de fechamento de cada criptomoeda ao longo do
tempo, bem como as mencdes que Elon Musk fez, ao longo do
tempo, de cada criptomoeda. Portanto, a pergunta principal foi

dividida em quatro outras perguntas (uma para cada criptomoeda).

A primeira pergunta dessas quatro foi: Os tweets de Elon Musk,
guando mencionam as criptomoedas, podem influenciar no valor
das moedas Bitcoin? A Figura 4 mostra a resposta para essa

pergunta.

Figura 4 - Tela exibindo os tipos de dados que aparecem no Power

Query

Does Elon Musk's mentions about Bitcoin have influence
on the close value of Bitcoin?

Close value of Bitcoin by date

Close value of Biteoin
N .

date

Mentions ta Bitcoin by date

Fonte: Autoria Propria (2026)



A figura acima representa o comparativo relacionado ao Bitcoin. Os
dados sobre o Bitcoin vieram da tabela cl-btc-usd, enquanto a
contagem das menc¢des veio de consultas especificas, a qual conta
os tweets de Elon Musk com base em um filtro que somente é
verdadeiro se o tweet contiver algum texto relacionado ao Bitcoin ou

a perfis famosos sobre Bitcoin no Twitter.

Ao analisar os graficos, € possivel relacionar os dados observando
gue no periodo em gue mais cresceu o valor de fechamento do
Bitcoin, foi também o periodo em que Elon Musk mais o
mencionava. Portanto, as mencdes de Elon Musk podem ter sido
fator importante no valor da criptomoeda. Cabe aqui mencionar que
por volta de marco de 2021, Elon Musk passou a aceitar o Bitcoin
como pagamento de seus carros na Tesla. Como pode ser observado
na Figura 5, em marco de 2021, foi registrado um dos mais altos

picos de valor da criptomoeda.

Figura 5 - Variacdo do Bitcoin apds publicacdes de Elon Musk

=t @elonmusk - Seguir
You can now buy a Tesla with Bitcoin

8 Lt a_ Elon Musk & 3 - 24 de mar de 2021 L

Thursday, March 18, 2021 :_! Elon Musk 8 1
Close value of Bitcoin  57,858.92

@elonmusk - Segquir

Tesla is using only internal & open source software &
operates Bitcoin nodes directly.

Bitcoin paid to Tesla will be retained as Bitcoin, not
converted to fiat currency.

4:09 AM - 24 de mar de 2021 @

@ 1658mil @ Responder T Compartilhar
Fonte: Autoria propria (2026)
Porém, por volta de maio do mesmo ano, a Tesla decidiu que nao
Mais aceitaria Bitcoins como forma de pagamento. Isso teve um

impacto muito forte no valor da criptomoeda, que a fez despencar

em valor de mercado, como mostra a Figura 6.

Figura 6 - Valor de fechamento do bitcoin por data



Blose value of Bitcoin by date - 9
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Close value of Bitcoin

Elon Musk & £ 4
@elonmusk - Seguir

Tesla & Bitcoin

Bitcoin. We are concerned about rapidly
increasing use of fossil fuels for Bitcoin mining
and transactions, especially coal, which has
the worst emissions of any fuel.

Cryptocurrency is a good idea on many levels
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A analise mais profunda desta circunstancia especifica corrobora
com a relacao de causalidade entre as mencdes de Elon Musk sobre
o Bitcoin e o seu valor de mercado. Porém, vale ressaltar que aqui
esta apenas sendo analisado o numero de menc¢des no tempo, mas
O conteudo do tweet onde estao essas mencdes tambem € um fator
importante, pois o tweet, a depender de seu conteudo, pode ter

impacto positivo ou negativo no valor de mercado da criptomoeda.

Abaixo (nas Figuras 7, 8 e 9) aparecem os graficos mostrando as
postagens de Elon Musk e suas relacdées com as moedas Dogecoin,

Ethereum e Tether, respectivamente.

Figura 7 — Variacdo do Dogecoin apds publicacdes de Elon Musk
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Figura 8 - VVariacao do Ethereum apds publicacdes de Elon Musk
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Figura 9 - Variacao do Tether apds publicacdes de Elon Musk



Does Elon Musk's mentions about Tether have influence on
the close value of Tether?
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Como € possivel observar, com excecao do Tether, as outras
criptomoedas tém uma curva de valor parecida com a curva da
quantidade de mencgdes, o comportamento é semelhante ao
Bitcoin. Isto &, as mencdes de Elon Musk sobre criptomoedas em

seus tweets podem ser fator que determina seus valores.

Curiosamente, com relacao ao Tether, Elon Musk s6 a mencionou
uma unica vez em seus tweets, o que nao evidencia muito poder de
influéncia. Podemos perceber claramente que ela se manteve
estavel na faixa de um para um com o dodlar. Mas sua estabilidade
tem uma explicacao. Tether € uma criptomoeda que foi criada para
ter um valor estavel, com o objetivo de ser usada como uma
alternativa mais segura e estavel para o délar americano. O valor do
tether é fixado em 1 ddlar americano, e € garantido por uma reserva
de ddlares mantida pela empresa Tether Limited. Isso significa que,
ao contrario de outras criptomoedas como o Bitcoin, o valor do
tether nao flutua muito, mantendo-se proximo de 1 ddlar. Isso faz
com qgue o tether seja Util para pessoas que querem manter seu

dinheiro em um ativo digital com menos risco de volatilidade.

Pergunta 2) O Bitcoin tem influéncia no valor de outras

criptomoedas?



Sobre esta segunda pergunta, claramente pode-se observar no
comparativo abaixo com os graficos do valor do Bitcoin, Ethereum e
Dogecoin ao longo do tempo (Figura 10), que as outras
criptomoedas tém uma tendéncia a se comportar como o Bitcoin.
As curvas dos valores das trés se comportam guase com as mesmas
ondas. Isso se deve em grande parte ao fato de que o Bitcoin € a
criptomoeda mais popular e bem estabelecida, com a maior
capitalizacao de mercado e a maior presenca no mercado de
negociacdo de criptomoedas. A medida que o valor do Bitcoin flutua
ao longo do tempo, outros ativos digitais geralmente seguem essa
tendéncia, principalmente aqueles que tém uma correlacao positiva
com o Bitcoin. Vale ressaltar que deste comparativo foi excluido o

grafico referente ao Tether, pela natureza estavel da criptomoeda.
Figura 10 - Andlise se a bitcoin influencia outra criptomoedas

Does Bitcoin have an influence on others cryptocurrencies?
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No entanto, também €& importante notar que as criptomoedas
podem ter suas proprias influéncias de mercado e fatores que
afetam seu valor, como mudancas na tecnologia subjacente,
demanda do usuario, adocao institucional, regulamentacao
governamental e eventos especificos da comunidade. Portanto,
embora o Bitcoin possa ser um indicador util do estado geral do
mercado de criptomoedas, nao € a unica consideracao importante

ao avaliar ativos digitais individuais.



Pergunta 3) As mencées de Elon Musk sobre o Dogecoin tém

influéncia no volume negociado da moeda?

Para tentar responder a esta pergunta, houve a necessidade de criar
uma tabela: a DogecoinVolumeMentions. Trata-se de uma visao
relativa a uma consulta especifica nas tabelas c2-doge-usd e

MuskTweets.

A visao resultante, constava a data, o volume negociado do
Dogecoin e o numero de mencdes ao Dogecoin naquela data. O
unico tratamento realizado nesta tabela foi a remocao das linhas

onde o numero de mengdes era O.

Por fim, diferente dos comparativos anteriores em que foi utilizado
com abundancia o grafico de linhas, neste foi feita a escolha de
utilizar um grafico de dispersao (Figura 11) para analisar melhor a

correlacao entre as duas variaveis (menc¢oes e volume negociado).

Figura 11 - Analise se as mencdes de Elon Musk sobre o Dogecoin

tém influéncia no volume negociado da moeda

The Elon Musk's mentions to Dogecoin have influence on the
doge's sum of volume negotiated?
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No primeiro grafico, em seu eixo X esta a soma de mencdes de Elon
Musk a criptomoeda Dogecoin, em seu eixo Y estd a soma do

volume negociado do Dogecoin nas datas das mencdes. Os pontos



no grafico representam dias e fazem a ligacao entre a quantidade de
mencgdes e o volume negociado naquele dia. Ao tragcar uma linha de
tendéncia, € possivel observar uma leve correlacao positiva, isso
pode indicar gue em uma perspectiva diaria, os tweets de Elon Musk
sobre Dogecoin nao tem muita influéncia no volume negociado da

criptomoeda.

Em contrapartida, ao olhar o segundo grafico - que esta em uma
perspectiva anual - a linha de tendéncia mostra uma correlacao
positiva muito forte. O que pode ser um indicador que, ao longo do
tempo, a medida que Elon Musk mencionava o Dogecoin, a
criptomoeda foi ganhando mais confianca entre os investidores e

aumentou linearmente seu volume negociado.

Contudo, é importante ressaltar que correlacdo nao indica
necessariamente causalidade, principalmente no tange ao volume
negociado. Existem muitos outros fatores que podem ter influéncia
nesses valores, como o sentimento do mercado, as condi¢cdes gerais

do mercado, a dindmica de oferta e procura, entre outros.

Embora os resultados indiguem correlacdes significativas,
especialmente para o Dogecoin, € importante considerar que o
impacto das publicacdées pode nao ocorrer de forma imediata.
Adicionalmente, sugere-se que analises futuras considerem
defasagens temporais (lag), uma vez que o efeito das publicacdes
pode se manifestar em periodos subsequentes, influenciando o

comportamento do mercado de forma retardada.

Outra limitacao do estudo refere-se a nao consideracao de

defasagens temporais entre as publicagdes e as respostas do



mercado, o que pode influenciar a identificacao de relacdes causais

mais precisas.

4.2. Analise Estatistica

Para complementar a analise visual apresentada anteriormente, foi
realizada uma avaliagcao estatistica utilizando o coeficiente de
Correlacao de Pearson, com o objetivo de verificar a existéncia de
associacdes lineares entre as publicacdes de Elon Musk e as
variacdes observadas nos indicadores de mercado das criptomoedas
analisadas. Adicionalmente, foramm considerados testes de
significancia estatistica por meio do calculo do p-valor, permitindo

avaliar a relevancia estatistica das correlacdes identificadas.

A Tabela 1 apresenta os resultados obtidos para as variaveis

analisadas.

Tabela 1 - Correlacao entre publicacdes de Elon Musk e indicadores

de mercado das criptomoedas analisadas

Criptomoe Variavel Correlacao p-valor Interpretacao
da Analisada de Pearson
(r)
Bitcoin Preco de 0,28 0,08 Correlacao
fechamento fraca e ndo

significativa

Ethereum Preco de 0,22 0,12 Correlacao
fechamento fraca e nao
significativa

Dogecoin Preco de 0,69 < 0,01 Correlacao
fechamento forte e
significativa



Dogecoin Volume 0,74 < 0,01 Correlacao
negociado forte e

altamente

significativa

Tether Preco de 0,04 0,67 Auséncia de
fechamento correlacao
significativa

Os resultados apresentados na Tabela 1 indicam que a influéncia das
publicacdes de Elon Musk nao ocorre de maneira uniforme entre os
criptoativos analisados. Observou-se uma correlacao positiva forte e
estatisticamente significativa entre as publicacdes relacionadas ao
Dogecoin e as variacdes tanto no preco quanto no volume
negociado do ativo (p < 0,01). Esse comportamento sugere elevada
sensibilidade do Dogecoin a estimulos provenientes de redes sociais,
possivelmente devido ao seu carater altamente especulativo e a
forte influéncia das comunidades digitais sobre sua dinamica de

mercado.

Em contrapartida, os resultados obtidos para Bitcoin e Ethereum
apresentaram  correlacdes fracas e  estatisticamente nao
significativas (p > 0,05), indicando que ativos mais consolidados
tendem a sofrer menor influéncia direta de publicacdes individuais
em redes sociais. Para o Tether, nao foi observada associacao
relevante, resultado coerente com a natureza estavel desse ativo

digital.

Os resultados obtidos sugerem que a influéncia de publicacdées em
redes sociais sobre o mercado de criptomoedas nao ocorre de forma
homogénea entre os diferentes ativos analisados. Observa-se que

criptomoedas com maior carater especulativo e forte engajamento



comunitario, como o Dogecoin, apresentam maior sensibilidade as

manifestacdes de figuras publicas em plataformas digitais.

Esse comportamento pode ser explicado pela forte presenca de
investidores individuais e pelo papel das comunidades online na
disseminacao de expectativas e tendéncias de mercado.
Diferentemente de ativos mais consolidados, como Bitcoin e
Ethereum, o Dogecoin apresenta dinamica fortemente associada ao
comportamento coletivo e a influéncia social, o que contribui para
movimentos abruptos de valorizagcado e aumento no volume

negociado apos eventos midiaticos.

Os resultados também dialogam com os principios das Financas
Comportamentais, ao evidenciarem qgue decisdes de investimento
podem ser influenciadas por fatores emocionais, percepc¢ao de
mercado e sinais sociais, afastando-se da ideia de racionalidade

plena proposta pela Hipdtese de Mercado Eficiente.

Além disso, verifica-se que o impacto das publicacdées pode nao
ocorrer exclusivamente de forma imediata. Em determinados
contextos, os efeitos podem propagar-se ao longo do tempo por
meio do compartilhamento das informacdes em redes sociais e da
amplificacao promovida por comunidades digitais. Nesse sentido,
analises futuras podem considerar defasagens temporais (lag) e
técnicas mais avancadas de séries temporais para aprofundar a

compreensao sobre a dinamica dessas relacdes.

De maneira geral, os achados reforcam a relevancia da integracao
entre engenharia de dados, analise estatistica e ferramentas de
visualizacdo na investigacao de fendmenos associados aos

mercados financeiros digitais, contribuindo para a identificacao de



padrdoes comportamentais e informacionais em ambientes

altamente volateis.

A partir desses resultados, observa-se que fatores sociais e
informacionais exercem papel relevante na dinamica de
determinados criptoativos, especialmente agqueles mais suscetiveis a

especulacao e ao engajamento comunitario.

4.3. Limitagoes do Estudo

Apesar das contribuicdes apresentadas, este estudo possui algumas
limitacbes que devem ser consideradas na interpretacao dos
resultados. Primeiramente, os dados utilizados foram obtidos a partir
de bases secundarias, majoritariamente provenientes de repositorios
publicos, o que pode introduzir vieses relacionados a qualidade,

consisténcia e atualizacao das informacades.

Além disso, a analise concentrou-se na aplicacao do coeficiente de
Correlacao de Pearson, o qual captura apenas relacdes lineares entre
as variaveis. Dessa forma, possiveis relagcdes nao lineares ou mais
complexas entre as publicacdes e o comportamento dos criptoativos

podem nao ter sido adequadamente identificadas.

Outra limitacao relevante refere-se a auséncia de analise de
causalidade. Embora tenham sido observadas associacdes
estatisticamente significativas, nao é possivel afirmar que as
publicacdes sejam a causa direta das variagdes Nnos precos e
volumes negociados, uma vez que outros fatores de mercado

podem atuar simultaneamente.

Adicionalmente, nao foram consideradas defasagens temporais (lag)

entre as publicacdes e as respostas do mercado. O impacto das



informacdes divulgadas pode ocorrer de forma nao imediata,
influenciando os precos em periodos subsequentes, o que nao foi

explorado nesta analise.

Por fim, destaca-se que o estudo considerou um conjunto especifico
de criptoativos e um unico influenciador, o que Iimita a
generalizacao dos resultados para outros contextos, ativos ou
agentes do mercado. Investigacdes futuras podem ampliar o escopo
da analise, incorporando diferentes fontes de dados, multiplos

influenciadores e abordagens metodolégicas mais robustas.

5. CONCLUSAO/CONSIDERAGOES FINAIS

O presente estudo analisou a relacao entre publicacdes realizadas
por Elon Musk na plataforma X (anteriormente Twitter) e o
comportamento de mercado de diferentes criptomoedas, com foco
em indicadores de preco e volume negociado. Para isso, foi
desenvolvido um pipeline de engenharia de dados capaz de integrar
bases heterogéneas em diferentes formatos, possibilitando a
construcao de analises exploratorias e estatisticas em ambiente de

Business Intelligence.

Os resultados obtidos evidenciaram que a influéncia das publicacdes
Nnao ocorre de maneira uniforme entre os ativos analisados. A analise
estatistica representativa, baseada no coeficiente de Correlacao de
Pearson e em testes de significancia, indicou associacao forte e
estatisticamente significativa entre as publicacdes relacionadas ao
Dogecoin e as variagcdes observadas em seu preco e volume
negociado. Em contrapartida, Bitcoin e Ethereum apresentaram
correlacdes fracas e nao significativas, enquanto o Tether nao

demonstrou relacao relevante com os eventos analisados.



Esses achados reforcam a hipotese de que criptomoedas com maior
componente especulativo tendem a apresentar maior sensibilidade
a estimulos provenientes de redes sociais e da atuacao de
influenciadores digitais. Dessa forma, o estudo contribui para
discussoes relacionadas as Financas Comportamentais,
evidenciando que fatores sociais e informacionais podem influenciar

significativamente a dindmica dos mercados financeiros digitais.

Além da contribuicao analitica, o trabalho também demonstrou a
aplicabilidade de técnicas de engenharia de dados e ferramentas de
visualizacdao na integracao e analise de dados provenientes de
Multiplas fontes, destacando o potencial dessas abordagens no
monitoramento de ativos digitais € na geracao de suporte a tomada

de decisao.

Apesar dos resultados obtidos, o estudo apresenta limitacdes
relacionadas ao uso de bases secundarias e a nao consideracao de
fatores externos adicionais que podem impactar o comportamento
do mercado. Ademais, nao foram exploradas defasagens temporais
entre as publicacdes e as respostas do mercado, aspecto que pode

influenciar a identificacao de relagcdes mais precisas.

Como trabalhos futuros, sugere-se a ampliacao do conjunto de
ativos analisados, a utilizacao de técnicas mais robustas de séries
temporais e aprendizado de maquina, bem como a incorporacao de
analises de sentimento em tempo real provenientes de redes sociais,
permitindo aprofundar a compreensao sobre os impactos de fatores

sociais no ecossistema das criptomoedas.
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